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OBJETIVOS DE APRENDIZAJE

COMPETENCIAS Y NIVEL ASIGNADAS A LA ASIGNATURA
CcODIGO COMPETENCIA NIVEL
GENERALES
CG6 Trabajo en contextos internacionales (UPM) 3 (E)
CG7 Uso de la lengua inglesa (UPM) 3 (E)
CG10 Iniciativa y capacidad emprendedora 3 (E)
CG16  Trabajo en equipo 3 (E)

COMPETENCIAS Y NIVEL ASIGNADAS A LA ASIGNATURA

CcODIGO COMPETENCIA NIVEL
ESPECIFICAS MASTER EN CIENCIAS Y TECNOLOGIAS DE LA COMPUTACION

Capacidad para desarrollar y dirigir proyectos de
CE2 !nvestiga_cic')n en campos especificos d_e’ la ingenieria
informatica: modelos de computacion, sistemas
inteligentes o sistemas avanzados software

3(B)

COMPETENCIAS Y NIVEL ASIGNADAS A LA ASIGNATURA

CODIGO COMPETENCIA NIVEL

ESPECIFICAS MASTER EN CIENCIAS Y TECNOLOGIAS DE LA COMPUTACION

C.-ESPECIALIDAD: Sistemas Inteligentes para la Comunicacion y Movilidad
Accesibles

Capacidad para analizar, planificar y evaluar los
cci sistemas de interaccion persona-ordenador de 3 (E)
aplicaciones informaticas

Investigacion y aplicacién de técnicas de recuperacion
C5 de la inqumacién a prob.lemas .de filtrado vy
recomendacion de contenidos, incluyendo Ia
modelizacién de perfiles de usuario

4 (B)

T: Se trabaja la competencia en la asignatura
E: Se evalla la competencia en la asignatura



CcODIGO

RESULTADOS DE APRENDIZAJE DE LA
ASIGNATURA

El alumno distingue las diferentes técnicas utilizadas
en los sistemas de recomendacion

El alumno aplica las técnicas de los sistemas de
recomendacion a problemas informaticos

El alumno reconoce las tendencias en la investigacion
de los sistemas de recomendacion

El alumno busca e interpreta correctamente
publicaciones  recientes sobre sistemas de
recomendacion

El alumno relata correctamente las técnicas utilizadas
en los sistemas de recomendacion

Trabaja como miembro de un equipo desempefando
las tareas que se le asignan de forma responsable y
eficaz. Genera confianza y credibilidad entre el resto
de miembros del equipo.

COMPETENCIA
RELACIONADA

CC5

CC1, CC5, CaG1o,
CG16, CE2

CG6, CG7, CC5

CG6, CG7, CC5,
CG10

CC5, CG16

CG16

SISTEMA DE EVALUACION DE LA ASIGNATURA

REF

I1

12

13

EVALUACION

INDICADOR DE LOGRO

Relacionado
con RA

El alumno reconoce técnicas utilizadas en los sistemas

de recomendacidn y las aplica en un contexto diferente

RA1, RA2

El alumno es capaz de reconocer y buscar bibliografia,
en lengua inglesa, de relevancia y propia de los sistemas RA3, RA4

de recomendacion.

El alumno transmite correctamente las técnicas propias

de los sistemas de recomendacion

RAS5, RA6




CONTENIDOS Y ACTIVIDADES DE APRENDIZAIJE

CONTENIDOS ESPECIFICOS (TEMARIO)

INDICADOR
TEMA APARTADOS DE LOGRO
Tema 1: Objetivo de los sistemas de recomendacion I1
INTRODUCCION | Rejacién con Machine Learning I1
Tipos de sistemas de recomendacion I1
Premio Netflix I1
Information Retrieval I1
Tema 2: Introduccion I1
SISTEMAS DE Algoritmo basado en k-vecinos I1
RECOMENDACION -

BASADO EN Tipos de algoritmos: orientado a items; | I1

FILTRADO orientado a usuarios
COLABORATIVO | vedidas de similaridad I1
Descomposicion factorial: Singular Value I1

Decomposition

Descomposicion factorial: Método del descenso | I1
del gradiente

Tema 3: Representacion vectorial de documentos I1

SISTEMAS DE | vedida de similaridad del coseno I1
RECOMENDACION

BASADO EN Latent Semantic Analysis I1

CONTENIDOS Modelos probabilisticos: Probabilistic Latent | I1
Semantic Analysis

Modelos  probabilisticos:  Latent  Dirichlet | I1

Allocation
Tema 4: Sistemas de Recomendacion geograficos 12,13
TENDENCIAS EN | gistemas de Recomendacién en el contexto 12,13
LOS SISTEMAS DE | 5o ia|

RECOMENDACION

Explicaciones de las predicciones en un sistema | I2,I3
de recomendacion

Estabilidad en las predicciones en un sistema de | 12,13
recomendacion

Fiabilidad en las predicciones en un sistema de | I2,I3
recomendacion




BREVE DESCRIPCI()I‘! DE LAS MODALIDADES ORGANIZATIVAS UTILIZADAS
Y METODOS DE ENSENANZAS EMPLEADOS

CLASES DE Se sigue el método expositivo / leccion magistral.

TEORIA El profesor expone verbalmente los conceptos de la materia en
cada uno de los temas.

CLASES Se sigue el método de resolucion de problemas en clase. Se
PROBLEMAS | plantea un problema que los estudiantes tienen que resolver
desarrollando estrategias nuevas a partir de los conocimientos de
la clase magistral.

PRACTICAS | Como practica final de la asignatura, los alumnos en grupo
deberan elaborar un trabajo final y presentarlo de forma oral a sus
companeros.

TRABAJOS Durante el desarrollo o a la finalizacion de una clase se plantea un

, problema o cuestion tedrica en la que el estudiante tiene que

AUTONOMOS | jemostrar los conocimientos y competencias adquiridas en la
sesion de la clase teodrica.

TRABAJOS EN | En esencia, el trabajo en grupo se desarrolla durante las sesiones
GRUPOS de las practicas y en la practica obligatoria de la asignatura.

TUTORIAS No hay tutorias grupales en la asignatura. Las tutorias son
individuales y los estudiantes son atendidos en los horarios
establecidos para las tutorias académicas.
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Aula con pizarra y cafién de video.




EVALUACION SUMATIVA

BREVE DESCRIPCION DE LAS PESO EN LA
ACTIVIDADES QUE SE EVALUAN ~ MOMENTO  LUGAR ., cion
. . Semana 15
Evaluacion de Exposiciones Orales v 16 Aula 90%

DESCRIPCION GENERAL DE LAS ACTIVIDADES QUE SE EVALUAN Y DE LOS
CRITERIOS DE CALIFICACION

La asignatura se evaluara por una exposicion oral sobre una técnica publicada
recientemente que los alumnos en equipo han trabajado en las clases. La exposicion
debera durar entre 15 y 30 minutos. Para realizar la exposicion, los alumnos deberan
investigar a través de articulos cientificos la técnica que van a exponer.
Tras la exposicion, habra un turno de preguntas entre 5 y 10 minutos del resto de
alumnos y el profesor.
En la calificacion obtenida se tendra en cuenta los siguientes aspectos:
1. El alumno entiende la técnica que explica (33.33% de la nota)
2. El alumno ha explicado correctamente la técnica de manera que el resto
de alumnos la ha entendido (33.33% de la nota).
3. El alumno responde correctamente las preguntas del profesor que
tratarAd de la técnica descrita asi como las relaciones que existan con
técnicas vistas en clase (33.33% de la nota).

En la prueba de evaluacién se evallan todos los siguientes resultados de aprendizaje
RA1, RA2, RA3, RA4, RAS.




CRONOGRAMA DE TRABAJO DE LA ASIGNATURA

descenso del gradiente (3 horas)

bibliografia

SEMANA Actividades Aula Trabajo Actividades
Individual Evaluacion
1 Tema 1 (3 horas) Estudio individual y ampliacién desde
bibliografia
2 Tema 2.Introduccién (1 hora) Estudio individual y ampliacién desde
Tema 2.Algoritmo Badado en K-vecinos (2 bibliografia
horas)
3 Tema 2.Algoritmo Badado en K-vecinos (2 Estudio individual y ampliacion desde
horas) bibliografia
Tema 2. Tipos de Algoritmos: orientado a
items; orientado a usuarios (1 hora)
4 Tema 2. Medidas de similaridad (3 horas) Estudio individual y ampliacién desde
bibliografia
5 Tema 2. Descomposicion Factorial: singular Estudio individual y ampliacion desde
value decomposition (3 horas) bibliografia
6 Tema 2. Descorr_wposmlon Factorial: singular Estudio individual y ampliacién desde
value decomposition (3 horas) oo ,
bibliografia
7 Tema 2. Descomp_osmon factorial: Método del Estudio individual y ampliacién desde
descenso del gradiente (3 horas) oo ,
bibliografia
8 Tema 2. Descomposicion factorial: Método del Estudio individual y ampliacién desde




SEMANA

Actividades Aula

Trabajo

Individual

Actividades

Evaluacion

Tema 3. Representacion Vectorial de

9 Estudio individual y ampliacion desde
documentos (1 hora) biblioarafia
Tema 3. Medida de similaridad del coseno (2 9
horas)
10 Tema 3. Latent Semantic Analysis (3 horas) Estudio individual y ampliacion desde
bibliografia
11 Tema 3. Latent Semantic Analysis (3 horas) Estudio individual y ampliacién desde
bibliografia
Tema 3. Modelos probabilisticos:Probabilistic o o
12 Latent Semantic Analysis, (3 horas). E.Stl.Jd'o |n,d|V|dua| y ampliacion desde
bibliografia
Tema 3. Modelos probabilisticos: Latent L o
13 Dirichlet Allocation (3 horas). E_stl_Jdlo |n,d|V|duaI y ampliacion desde
bibliografia
14 Tema 4 (3 horas) Estudio individual y ampliacién desde
bibliografia
15 Presentaciones de trabajos (3 hora) Realizacion de trabajo de investigacion Habilidades comunicativas
Memoria del trabajo
16 Presentaciones de trabajos (3 hora) Realizacion de trabajo de investigacion Habilidades comunicativas

Memoria del trabajo

10




